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Propuesta: Clasificación de escenarios urbanos con redes neuronales convolucionales de 
arquitectura profunda - B 

La propuesta se enmarca en un área de conocimiento en auge como lo es el desarrollo de técnicas basadas 
en aprendizaje profundo aplicadas al sensado remoto [1]. El punto de partida lo constituyen los resultados 
presentados en el full paper de Argencon 2020 [2], vinculado a un Proyecto Final de Carrera de Ing. en 
Computación ya concluido.  

La clasificación de escenarios urbanos y el desarrollo de técnicas asociadas es un área de interés para el 
proyecto Ciudades Inteligentes [3]. Se plantean dos líneas de trabajo: 

A – Estudio, propuesta e implementación de variantes en la capa SPP [4] desarrollado en otro formulario. 

B – Estudio e implementación de técnicas de Data Augmentation 

Una línea a explorar y que está vinculada con la línea A, es el estudio e incorporación de otras técnicas de 
data augmentation [7] al modelo ya implementado sobre AlexNet [2,5]. El objetivo es completar el 
conjunto de datos de entrenamiento [6] con el fin de mejorar la clasificación, en un contexto de transfer 
learning y aprendizaje supervisado, donde los datos rotulados suelen ser escasos. En este sentido, y gracias 
a la utilización de la capa SPP, se podrán utilizar transformaciones de las imágenes originales en distinto 
tamaño, lo cual también constituye una variante al modelo AlexNet estándar. 

Metodología y plan de trabajo 

Cada línea de investigación A y B tendrá sus resultados parciales. Luego, ambas propuestas serán 
combinadas para obtener los resultados finales que se planean publicar en congresos de la especialidad. En 
este contexto, sería deseable contar con dos auxiliares de investigación para trabajar uno en cada línea  y 
en equipo, bajo la guía del tutor. La dedicación se estipula en 8 hs semanales para el auxiliar de 
investigación designado a la propuesta, y se planea una duración de 10 meses para el desarrollo de la 
misma.  

 Tarea 
Mes 

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 

B 

1) Estudio del estado del arte en técnicas de Data Augmentation 

para el entrenamiento de modelos de redes convolucionales 

profundas para la clasificación de imágenes satelitales. 

X X X        

2) Incorporación de variantes de Data Augmentation sobre el 

modelo base implementado en [2]. Experimentación y análisis 

de resultados. 

 X X X X X     

3) Incorporación de otras bases de datos de referencia para 

experimentación y análisis de resultados. 
    X X     

A
y 
B 

1) Obtención de un modelo en base a la combinación de las 

propuestas surgidas de las líneas de investigación A y B. 

Experimentación y resultados.  

     X X X X  

2) Publicación de resultados         X X 
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